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LLM을 넘어 Agentic AI의시대로

LLM

단순 응답형 모델

Agent

사용자의 문제 해결

Agentic AI

멀티 에이전트 협업
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기존 LLM의 한계

➊한번에문제해결어려움

사용자의 복잡한 문제 해결 요청을

한 번의 상호작용이나

단일 프로세스로 해결 어려움

➋환각다수발생

사실과 다르거나 부정확한 정보를

생성하는 이른바 ‘환각’ 문제 빈번,

실시간 정보 반영 어려움
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LLM을 확장하기

➊ Test Time Compute

모델 자체적인 추론을 통한

문제 해결 프로세스를 찾아서 해결

➋ Agentic AI

모델 외부에서 모델을 이용한 추론

과 해결 프로세스를 만드는 방식
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Test Time Compute를통한개선

Open AI - Reasoning Model

문제 해결을 위한 단위를 쪼개고
여러번의 LLM 호출

더 나은 결론에 도달할 때까지 반복

→ 처리시간을 증대되지만,
반복적인실행과검증으로정확도↑
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LLM의 한계를해결하기위한 AI Agent의등장

“자율적으로 목표를추론하고
계획하고도구를사용하며

복잡한 작업을연속적으로수행하는
AI 시스템”
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스스로계획하고문제를해결하는 AI Agent

Action

Tool Calling 
(MCP)

+
Agent Code

Reasoning 
+

Planning

주어진목표달성을위해
스스로세부목표설정,
실행계획수립

웹검색/DB 접근/API 호출
등의다양한도구를사용해
실시간정보활용, 행동제안

실제사용자요청을위한
행동수행
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더다양한, 더복잡한
문제를풀수없을까?
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Agentic AI 시대의도래

단일에이전트시스템 멀티에이전트시스템

source=AI Agents vs. Agentic AI: A Conceptual Taxonomy, Applications and Challenges
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Agentic AI 란?

높은자율성과

유연성

복잡한

워크플로우처리

멀티에이전트

협업

장기메모리및

지속학습

AI 에이전트들이협력, 조율, 계획하여복잡한목표를달성하는시스템

환경과 상호작용을 기반으로

능동적 실행계획 수립,

상황변화에 따라 전략 수정

단일 작업 실행을 넘어

복잡하고 다면적인 목표나

전체 워크플로우 조정/자동화

에이전트 간의 협업을 위한

역할 분담, 상호 커뮤니케이션

통해 공동 목표 달성

에이전트 간 정보 공유 및

장기 맥락 기억,

이전 정보 기반 행동 개선
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다양한 Agentic AI 개발사례



12

(1) Generative Agent

Reflection을 기반으로 하는 메모리 기능과 Agents Social을 이용한 정보 공유

source=Generative Agents: Interactive Simulacra of Human Behavior
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(2) Viper GPT

사용자의 질문을 자동 코딩 기능을 이용해서 Planning 하고 문제를 해결

source=ViperGPT: Visual Inference via Python Execution for Reasoning
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(3) 구글 co-scientist
Gemini 2.0을 기반으로 과학 연구를 지원하는 AI 에이전트

과학적 사고를 구조화된 프로세스로 구현한 AI 기반 연구 보조 시스템

source=Towards an AI co-scientist
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(3) 구글 co-scientist

source=Towards an AI co-scientist
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(4) Manus AI

정보 수집과 분석, 그리고 이를 정리하는 개별 에이전트들의 결과 통합, 정리하여 출력

source=gradientflow.com 
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(5) Movie Agent
영화 제작 과정 전반을 자동화한 실험

감독, 각본가, 촬영감독 등 다양한 역할을 맡은 LLM 기반 에이전트가 협력하는 구조

source=MovieAgent: Automated Movie Generation via Multi-Agent CoT Planning
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(6) Hedge Fund Agent
트레이딩 의사 결정을 테스트 하기 위해 만든 교육용 에이전트

source=https://github.com/virattt/ai-hedge-fund

https://github.com/virattt/ai-hedge-fund


그래서카카오는?
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Kanana 1.5: Agentic AI를위한 LLM 성능강화
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Kanana 1.5: Agentic AI를위한 LLM 성능강화

성능향상
코드・수학・함수호출 성능

1.0 대비평균 1.5배증가
(Kanana 1.5 8B Inst 기준)

Long Context

8K → 128K 확장

짧은동화책에서긴전공책수준

사용성개선
정확성을유지하면서도

답변길이 60% 이상단축

사람처럼 보고 듣고 말하는 멀티모달 언어모델 ‘Kanana-o’ 고도화

LLM 성능고도화, 유저인터랙션강화를기반으로 Agentic AI를향해나아감
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Kanana 1.5: 상업활용가능한오픈소스공개

‘25년 5월공개
:Apache 2.0 
라이선스적용

‘25년 2월공개
➊서비스 구현에 최

적화된 중형 모델

➋온바이스 활용이
가능한 경량 모델
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전용모델로의확장

Kanana
LLM

Fine-
tuning

도메인 특화
데이터

특정도메인/기능에특화된파인튜닝을통해서비스에최적화된전용모델개발

Function Call

RAG

Reasoning
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개별기능에특화된 AI 에이전트를바탕으로
멀티에이전트시스템구현

질문분류
에이전트

고객응대
에이전트

리포트
에이전트

정보검색
에이전트

톡채널
AI매니저

퍼스널
에이전트

정보검색
에이전트

전문가
에이전트

일정관리
에이전트

카나나앱
AI메이트
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앞으로 Agentic AI를향한기술적과제

다양한 산업 및 연구 분야에서 인간의 개입을 최소화하거나
복잡한 과정을 자동화하는데 활발히 적용 예상

멀티모달

처리 능력

실시간

의사결정 능력

데이터

파이프라인

에이전트

오케스트레이션

시스템

장기 메모리

능력

기능측면 시스템측면 기술활성화측면

도메인 특화

시스템

에이전트

개발 시스템

Physical

AI
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